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Contexte n Methodologle

Une cartographie précise des milieux humides est un outil primordial au suivi
et a la gestion de ces derniers. Cependant, ces milieux sont caractérisés par une = St |
grande variabilité temporelle et spatiale qui les rend complexes a o | Convolution
cartographier. La combinaison de donnees multisources d’observation de la

Terre permet de réduire la confusion inter et intra-classe des classifications
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actuelles (LaRocque et al., 2020). De plus, la segmentation sémantique avec W e ti““%“ ji’j « realite terrain » vorianies explicatives
I’apprentissage profond produit des proprietés profondes qui menent a de | we=smmr o
meilleurs résultats pour la classification d’images complexes (DelLancey et al., .
2019). - =t
Une approche de segmentation sémantique basée sur un réseau de neurones Rl .
completement convolutif (FCN) est proposee afin de produire une 2 y B u
cartographie précise des milieux humides. G
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Ameéliorer la classification des milieux humides avec |’utilisation de meéthodes - N . | Fusion des Convolutions combinées Convolutions inversées ou « déconvolutions »
modernes d’apprentissage profond a partir de I’information combinee de . L s S, | variables
donnees de teledetection Optique’ SAR et LIDAR. (MNT, peftzfzourbure, o *Convolutions adaptées de I’architecture SegNet (Badrinarayanan et al. 2017)
TWIL, TPI) Convolutions individuelles
H Site d’e tUde » La combinaison des données de trois ca iffé i i | ‘
pteurs differents procure une information spectrale et spatiale plus complete.

 La strategie de fusion des donneées au niveau des variables explicatives exploite I’information specifique a chague donnée.
e Durant I’entrainement, le FCN ajuste les valeurs des convolutions pour obtenir une prédiction plus pres de la réalité.

H Résultats escomptés

 Diminution des erreurs de classification des classes (eau peu profonde, marais, marecage, bogs et fens).
* Meilleure discrimination entre les classes habituellement confondues (bogs, fens et marais).
o |dentification de la contribution individuelle ou collective des données dans les résultats de classification.

H Retombées

e Exploitation de donnees multisources pour la cartographie des milieux humides (Optiques, SAR et LIDAR).
e Mise en valeur du potentiel des donnéees LIDAR et SAR pour la caracterisation de I’hydrographie et de la géomorphologie.
[__] Lmies des basses-terres du Saneiaurent « Apport au developpement de nouvelles méthodologies de classification basées sur des techniques d’apprentissage profond.
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